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Abstract : The horror story of Dancer Village in Indonesia is a viral topic that has become a talk
of citizens on Twitter social media. Various responses and public opinions emerged related to the
truth of the story of supernatural experiences of students during a Real Work Lecture in an East
Java region of Indonesia. This study conducted a sentiment analysis of community comments on
Twitter social media on the viral topic using the Lexicon Based method. Sentiment classification is
divided into 3 classes namely positive, negative and neutral. The research phase consists of data
collection, pre-processing, processing (sentiment analysis) and visualization. Data collection uses
Twitter Search APl with 1000 Penari Desa keywords in Indonesian. The lexicon assessment
results from 1000 tweets data obtained 33 positive, 767 neutral and 200 negative. The percentage
of tweets containing positive comments by 3.3%, neutral 76.7% and negative by 20%.

Keywords: Dancer Village, Sentiment Analysis, Lexicon Based, Twitter, WorldCloud

Abstrak : Kisah horor Desa Penari di Indonesia merupakan topik viral yang menjadi
perbincangan warganet pada media sosial twitter. Berbagai tanggapan dan opini masyarakat
muncul terkait kebenaran cerita pengalaman supranatural mahasiswa saat Kuliah Kerja Nyata di
sebuah wilayah Jawa Timur Indonesia. Penelitian ini melakukan analisis sentimen dari komentar-
komentar masyarakat pada media sosial Twitter terhadap topik viral tersebut menggunakan
metode Lexicon Based. Klasifikasi sentimen dibagi menjadi 3 kelas yaitu positif, negatif dan
netral. Tahap penelitian terdiri dari pengumpulan data, prapengolahan, pengolahan (analisis
sentimen) dan visualisasi. Pengumpulan data menggunakan APl Search Twitter dengan kata
kunci Desa Penari sebanyak 1000 buah komentar (tweet) dalam bahasa Indonesia. Hasil
penilaian leksikon dari 1000 data tweet diperoleh 33 tweet bernilai positif, 767 tweet bernilai
netral dan 200 tweet negatif. Prosentase tweet berisi komentar positif sebesar 3.3 %, netral 76.7
% dan negatif sebesar 20%.

Kata Kunci : Desa Penari, Analisis Sentimen, Lexicon Based, Twitter, WorldCloud

Hoot Suite We Are Social melakukan

Perkembangan teknologi informasi dan

internet  memberi  alternatif baru  dalam
berkomunikasi. Media sosial sebagai kumpulan
perangkat lunak  memungkinkan individu
maupun komunitas untuk berkumpul, berbagi,
berkomunikasi, berkolaborasi atau bermain.
Ketersediaan berbagai layanan melalui media
sosial yang dapat digunakan telah merubah cara

berkomunikasi dalam masyarakat [1].

Analisis Sentimen Topik Viral Desa Penari Pada Media Sosial

survei pada Januari 2019 menyatakan bahwa
total pengguna aktif media sosial melalui
internet di Indonesia mencapai 150 juta orang,
artinya mencapai 56% dari total penduduk
Indonesia. Penggunaan aplikasi sosial media di
Indonesia [2] antara lain Youtube, Whatsapp,
Twitter, FB
Messenger, BBM, Linkedin, Pinterest, Skype,
Wechat, Snapchat, Path, Tumblr dan Reddit

diilustrasikan pada Gambar 1.

Facebook, Instagram, Line,
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Gambar 1. Survey Penggunaan Sosial Media
Di Indonesia Awal Tahun 2019 [2]

Masyarakat Indonesia menyukai kisah
horor dan mistis baik dalam bentuk film, benda-
benda, maupun kisah nyata. Perusahaan media
intelligence Isentia menangkap perbincangan
terkait keyword ‘horor' dan 'mistis' di media
sosial terhitung sejak 1 Agustus hingga 3
Oktober 2019 sebanyak 27.399 buzz. Warganet
Indonesia memang memiliki kecenderungan
tertarik terhadap kisah berbau horor, terbukti dari
banyaknya topik viral terkait hal mistis terutama
beberapa waktu belakangan ini. Terdapat empat
topik utama yang paling viral berdasarkan urutan
popularitasnya pada media sosial yaitu Boneka,
KKN di Desa Penari, Orderan Mistis Ojol dan

Film Danur [3] diilustrasikan pada Gambar 2.

TER-HORROR DI MEDSOS

SUMBER DATA: @lise

Gambar 2: Trend Topik Cerita Horor [3]
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Analisis sentimen atau penambangan opini
dapat didefinisikan sebagai tugas mendeteksi,
mengekstraksi, dan mengklasifikasikan pendapat
tentang sesuatu hal. Tugas ini merupakan jenis
pemrosesan bahasa alami (NLP) untuk melacak
mood publik untuk hukum, kebijakan, atau
pemasaran tertentu, dIl. Analisis sentimen
melibatkan ~ cara  pengembangan untuk
pengumpulan dan pemeriksaan komentar dan
pendapat tentang undang-undang, kebijakan, dll.,
yang diposting di media sosial. Selain itu analisis
sentimen  berurusan dengan penambangan
informasi terkait sentimen atau pendapat dari
grup untuk topik tertentu. Sentimen analisis juga
cukup populer pada berbagai bidang seperti
politik yaitu untuk memperkirakan hasil
pemilihan dari berbagai forum politik, bisnis
yaitu untuk menganalisis sentimen online di
media sosial untuk prediksi pasar saham dan
pemasaran yaitu untuk memperkirakan penjualan
produk spesifik [4].

Analisis sentimen adalah sebuah proses
untuk menentukan sentimen atau opini dari
seseorang yang diwujudkan dalam bentuk teks
dan bisa dikategorikan sebagai sentimen positif,
negatif atau netral. Pengguna internet banyak
menuliskan pengalaman, opini dan segala hal
yang menjadi perhatian mereka. Tulisan tentang
apa yang mereka rasakan ini berupa perasaan
positif, netral maupun negatif yang bisa
diungkapkan dengan cara yang cukup kompleks
[5] dalam [6].

sentimen adalah untuk mendeteksi polaritas teks

Ide dasar dari investigasi

dokumen  atau kalimat  pendek  dan

mengklasifikasikannya dalam  premis ini.

Polaritas  sentimen  dikategorikan  sebagai
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"positif’, "Negatif" atau "tidak memihak"
(netral). Teknik yang ada untuk analisis sentimen
termasuk pembelajaran mesin (diawasi dan tidak
diawasi), dan pendekatan berbasis leksikal [7].
Berbagai penelitian terkait analisis sentimen
berbagai topik di Indonesia telah banyak
dilakukan antara lain dengan metode Naive
Bayes [8], Support Vector Machine [9], DBF
[10].

Penelitian ini akan membahas tentang
analisis sentimen dari komentar masyarakat pada
media sosial Twitter terhadap topik viral desa
penari pada media sosial twitter dengan metode
lexicon based. Tujuan penelitian ini adalah untuk
mengelompokkan komentar masyarakat ke
kategori sentimen positif, negatif dan netral

berdasarkan lexicon.

2. METODOLOGI PENELITIAN

Pada penelitian ini dilakukan analisis
sentimen kisah horor desa penari dengan metode
Lexicon Based. Sentimen komentar masyarakat
akan dikategorikan menjadi positif, negatif dan
netral. Tahap penelitian terdiri dari pengumpulan
data, pra pengolahan, pengolahan (analisis
sentimen) dan visualisasi seperti ditunjukkan

pada Gambar 4.

Pengumpulan |— Pra — Analisis | —p

Visualisasi

Data Pengolahan Sentimen

Gambar 4. Tahap Penelitian

2.1  Pengumpulan Data
Data yang digunakan adalah komentar-

komentar masyarakat dari Twitter dengan kata
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kunci Desa Penari dan komentar dalam bahasa
Indonesia sebanyak 1000 buah pada tanggal 13
November 2019. Proses diawali dengan
membuat aplikasi Twitter, mengumpulkan data
tweets dengan menggunakan akses pada Twitter
Search API, mengubah kumpulan data (list
tweets) menjadi data frame untuk membedakan
konten dari atribut-atribut data yang diperoleh
dalam bentuk tabel dan untuk proses selanjutnya
hanya mengambil dan menggunakan isi konten

dari atribut teks.

2.2 PraPengolahan
Pra pengolahan bertujuan untuk
pengekstraksian dan pembersihan tweet yang
akan digunakan pada tahap pengolahan (analisis
sentimen /pengklasifikasian tweet). Proses terdiri
antara lain: mengubah variabel teks menjadi
karakter, mengubah huruf besar menjadi huruf
kecil (case folding), menghapus tautan,
menghapus mention (@), menghapus tanda baca,
menghapus angka, menghapus stopword (kata
“rt” dan “gt”) dan menghapus whitespace (spasi

yang berlebihan).

2.3 Pengolahan (Analisis Sentimen)

Setelah selesai melakukan tahap pra-
pengolahan, dilanjutkan ke tahap pengolahan
yaitu analisis sentimen untuk pengklasifikasian
tweet. Metode Lexical based approach
menggunakan sebuah kamus sebagai sumber
bahasa atau leksikal. Dalam penelitian ini
adalah opinion lexicon milik Liu [11] yang telah
dimodifikasi dan ditranslate menjadi bahasa

Indonesia oleh Devid Haryalesmana [12].
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Tahap pengolahan terdiri dari 3 proses,
yaitu mengimport kamus kata leksikon positif
dan kamus kata leksikon negatif, memecah teks
tweets menjadi bag of words (penggalan kata)
yang bertujuan memudahkan pada saat
penentuan skor positif, negatif dan netral serta
menghitung skor sentimen positif, negatif dan
netral dengan menggunakan metode Lexicon-

based.

Skor dictionary based / lexicon based
dihitung menggunakan rumus (1), (2) dan (3) :

if YxScore (k) > 0then positive  ...... @
if Yxscore (k) < 0 then negative  ...... 2
if Yyrscore (k) =0 then Neutral ...... 3

2.4 Visualisasi

Tahap akhir memvisualisasi hasil analisis
sentimen dalam bentuk diagram histogram
maupun wordcloud. Dengan menggunakan word
cloud, gambaran frekuensi kata-kata dapat
ditampilkan dalam bentuk yang menarik namun
tetap informatif. Semakin sering satu Kkata
digunakan, maka semakin besar pula ukuran kata

tersebut ditampilkan dalam word cloud.

3. HASIL DAN PEMBAHASAN

3.1. Hasil Pengumpulan Data

Pengambilan data dengan APl Search
Twitter pada tanggal 13 November 2019 dengan
kata kunci Desa Penari telah mengumpulkan

sebanyak 1000 buah komentar (tweet) dalam
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bahasa Indonesia. Hasil pengambilan data yang
diperoleh secara default berupa tweets berbentuk
list ditunjukkan pada Gambar 5. Selanjutnya list
tersebut perlu diubah menjadi data frame agar
dapat diproses pada tahap analisis selanjutnya.
Data frame berisi 16 variabel (atau bisa disebut
sebagai field). Variabel-variabel tersebut adalah:
1). text, berisi teks tweets. 2). favorited, berisi
nilai Boolean mengenai apakah tweets
difavoritekan  pengguna/pengguna lain.  3).
favoriteCount, berisi jumlah kali tweets
difavoritekan. 4). replyToSN, berisi nama akun
ke mana tweets dibalaskan. 5). created, berisi
tanggal dan jam tweets dibuat. 6). truncated,
berisi nilai Boolean apakah tweets terpotong. 7).
replyToSID, berisi ID tweets balasan. 8). id,
berisi ID tweets. 9). replyToUID, berisi ID
pengguna ke mana tweets dibalaskan. 10).
statusSource, berisi sumber user agent dari
tweets. 11). screenName, berisi nama akun
pembuat tweets. 12). retweetCount, berisi jumlah
kali tweets di-retweet. 13). isRetweet, berisi nilai
Boolean apakah suatu tweets merupakan sebuah
retweet. 14). retweeted, berisi nilai Boolean
apakah suatu tweets di-retweet. 15). longitude,
berisi ordinat garis bujur tempat tweets dibuat.
16). latitude, berisi ordinat garis lintang tempat
tweets dibuat. Hasil perubahan list data tweet
yang disimpan menjadi data frame ditunjukkan
pada Gambar 6. Kemudian melakukan
pengambilan hanya konten teksnya saja yaitu
pada atribut text. Hasil pengumpulan hanya

konten teks ditunjukkan pada Gambar 7.
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& analisis list [1000] List of length 1000
54 [1] (bwitteR::status)
~=created double (53: POSIKct, POSIXL) 2019-11-16 02:44:37
~=>favoriteCount double [1] o
~=>favorited logical FALSE
~=>id character [1] '1195533100337381376"
~>isRetweet logical TRUE
~>latitude character [0]
~>longitude character [0]
~=replyTosID character [0]
= rephyToSM character [0]
->replyTolUID character [0]
= retweetCount double [1] 3550
= retweeted legical FALSE
~=screenhlame character [1] ‘Febriana¥H'
~=>statusSource character [1] ‘=a href="http://twitter.com/download/iphone" rel="nofollow" > Twitter for iPhone= ...
> text character [1] 'RT @Ewvan_sadis: Ini kisah KKM Desa Penari al«l:an cek di youtube SisitvhnvnFlayan ...
~=>truncated logical FALSE
> urls list [0 x 4] (53: data.frame) A data.frame with 0 rows and 4 columns
refClassDef 54 (methodsirefClassRepresenta 54 object of class refClassRepresentation
self S4 [1] (bwitteR::status)
created double (53: POSIXct, POSIXE) 20719-11-16 02:44:37

analisis[[1]]

Gambar 5. Hasil Pengambilan Data Dari APl Search Tweeter

“ text favorited favoriteCount replyToSN created truncated replyToSID id replyTo

1 RT @Evan_sadis: Ini kisah KKN Desa Penari akan cek diy..  FALSE 0 2018-11-16 02:44:37  FALSE 1195533100337381376 ~

2 RT @levannaayu: Postingan ini hilang , sama kayak thre... FALSE o 2019-11-16 02:42:31 FALSE 1195532569632108544

3 KKN desa penari <U+0D01F9DA> <U=200D><U+2640>..  FALSE 0 2019-11-16 02:36:07 FALSE 1195530962349838336

4 hittps://t.co/dVQigI9Ftt Gunung Lawu FALSE 0 2019-11-16 02:27:31  FALSE 1195528797405081601

5 @iassssssssss @vulpeculai Ini ayamnya macam bima kete... FALSE 0 iassssssssss 2019-11-16 02:00:54 FALSE 1195237660836556801 1195522099458134016 1047

6 RT @nurulthfh: MET PAGI CANTIQUE @malikatazkia ¥AN...  FALSE 0 2018-11-16 01:18:08  FALSE 1195511335926161411

7 MET PAGI CANTIQUE @malikatazkia YANG KUAT DAN MEN... FALSE 1 2019-11-16 01:16:20 FALSE 1195510882366672901

8 RT @fianahsmd: asyikkk bener deh jogetnya <U=00D1F...  FALSE 0 2019-11-16 01:10:45  FALSE 1195509477362896857

9 @SimpleM81378523 @auraaapi @bacahorror Kkn desa ...  FALSE 0 SimpleMB1378523 2019-11-16 01:10:28 FALSE 1180793234793959425 1195509405065740288 1092
10 @juhyuqn kerasukan desa penari FALSE 0 juhyugn 2019-11-16 00:50:26  FALSE 1195502572905189376  1195504363612957392 1814
11 RT ®anakOrang: @Askmenfess Jan: 80jt Feb: unboxing s... FALSE 0 2018-11-16 00:43:10  FALSE 1195502533692669953

12 RT @Juyeonescent: Soonyoung sepulangnya dari KKN di... FALSE o 2019-11-16 00:31:48  FALSE 1195499674733436928

13 https://t.co/dVQjqlSFtt Kokos Jiang: Kokos Leo Lim FALSE 0 2019-11-15 20:28:01  FALSE 1195438325739294720

14 @kalonggg Pless deh ea, kamutu jan riyak taw gak, me...  FALSE 0 kalonggg 2019-11-15 20:19:53  TRUE 1195434302280747008 1195436276645687296 1122
15 RT @korantempo: Wisata kuliner kelapa kopyor ini seda..  FALSE 0 2019-11-15 20:07:00  FALSE 1195433037529492737

16 RT @korantempo: Nama Desa Penari tiba-tiba menjadi p... FALSE 0 2018-11-15 19:22:00 FALSE 1195421712550187008

17 @kdryvk Dia ini sto yg kkn desa penari :( FALSE 0 kdryvk 2019-11-15 18:55:20 FALSE 1195414882742439088 1195415000770203648 112¢
18 @Askmenfess Gambaran widya lagi nari di kisah kkn de...  FALSE 0 Askmenfess 2018-11-15 18:51:58  FALSE 1195413892547039232  1195414153831206912 5104
19 @Askmenfess penari desa kkn FALSE 0 Askmenfess 2019-11-15 18:51:44  FALSE 1195413892547039232  1195414092443344896 5104
20 RT @debrisumule: Anna juga gamau kalah denggg.. nar... FALSE 0 2019-11-15 18:17:49  FALSE 1195405557517041664 -

Gambar 6. Hasil List Tweet Yang Telah Diubah Menjadi Data Frame

RT @ Evan_sadis: Ini kisah KKMN Desa Penari akan cek di w...

RT @levannaayw: Postingan ini hilang ., sama kayak thre...

KEM desa penari = U=0001 FSDA> = U= 2000 > < L= 26300 ...

https/ At co/dWV OISRttt Gunung Lavwa

@Eiassss5555555 @vulpeculai Ini ayvamnya macam bima kete...
RT @ nurulthfh: RMET PAGI CANMNTIOQUE & malikatazkia Yard...

FET PAGI CAMTIOQUE & malikatazkia YWAMG KUAT DA RMEM...

BN WA WN 4

RT @fianahsrnd: asyikkk bener deh jogetnya <= 0001F...
o ESimplefM31372523 @auraaapi @ bacahorror Kkn desa ...
10 Ejuhyuqgn kerasukan desa pernari

11 RT @anaklOrang: @Askmenfess Jarm: 820jt Feb: unboxing s...
12 RT @Jluyeonescent: Soonyoung sepulangnya dari KM di...
13 http st co/dWVOQiqlo9Ftt Kokos Jiang: Kokos Leo Lim

14 Zkalonggag Pless deh ea, kamutu jan riwak taw gak, me...
15 RT @ korantempo: Wisata kuliner kelapa kopyor ini seda...
16 RT @ korantempo: Mama Dresa Penari tiba-tiba menjadi p...
1Tr = kdrywvwk DVia ini sto yvg kkn desa penari =

18 EAskmenfess Gambaran widwa lagi nari di kisabh kkn de...
1T Easkmenftess penari desa kkn

20 RT @ debrisumule: Anna juga gamau kalah donggg.. nar...

21 RT @debrisumule: Anna juga gamau kalah donggg.. nar...

3 e P S o

Showing 1 to 22 of 1,000 entries

E R

Gambar 7. Hasil Pengambilan Konten Teks Dari Atribut Text Pada Data Frame
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Tabel 2. Proses Penghapusan Tautan

No Sebelum Sesudah
teks dari atribut teks pada data frame yaitu 1 rt @evan_sadis: ini kisah rt @evan_sadis: ini
. o kkn desa penari akan cek kisah kkn desa penari
mengubah variabel teks menjadi karakter, di youtube sisitv. akan cek di youtube
mengubah huruf besar menjadi huruf kecil (case #layangputus ~sisitv.  #layangputus
inalilahiwainailaihirojiun inalilahiwainailaihir
folding), menghapus tautan, menghapus mention #kisahanakkampung ojiun
https://... #kisahanakkampung
(@), menghapus tanda baca, menghapus angka, 2 ot @levannaayu: rt @levannaayu:
oo g0 postingan ini hilang , postingan ini hilang ,
menghapus stopword (kata “rt” dan “gt”) dan sama kayak thread kknsama kayak thread
menghapus whitespace (spasi yang berlebihan). desa penari waktu itu. kkn desa  penari
- . #bacahoror @bacahorror waktu itu.
Perubahan isi konten teks melalui proses pra https://t.co/lyladcdbky #bacahoror
pengolahan secara berkelanjutan ditunjukkan _ @bacahorror
3  @simplem81378523 @simplem81378523
pada Tabel 1 sampai Tabel 4. Hasil akhir setelah @auraaapi @bacahorror @auraaapi
L kkn desa penari saja ku @bacahorror kkn
prapengolahan ditunjukkan pada Gambar 8. belum bacrf:( J C;Q?asa penari saja ku
belum baca :(
4 rt @korantempo: nama rt @korantempo:
Tabel 1. Proses case folding desa penari tiba-tiba nama desa penari
menjadi perbincangan tiba-tiba menjadi
kisah KKN Desa F;enari kisah kkn desa benari ind_onesia. berm_ula dari masyara}kat
; i cerita horor berjudul kkn indonesia.  bermula
akan cek di youtube akan cek di youtube desa pen dari  cerita horor

Sisitv. #layangputus sisitv.  #layangputus beriudul  kkn  d

judu n desa

Inalilahiwainailaihirojiu inalilahiwainailaihiroji

n #kisahanakkampung un #kisahanakkampung pen...

https:// ... https:// ]

2 RT @levannaayu: rt @levannaayu: Tabel 3. Proses Penghapusan Mention

Postingan ini hilang, postingan ini hilang,

sama kayak thread kkn sama kayak thread kkn No Sebelum Sesudah

desa penari waktu itu. desa penari waktu itu. 1 rt @evan_sadis: inirt: ini kisah kkn desa

#bacahoror #bacahoror kisah kkn desa penari penari akan cek di

@bacahorror @bacahorror akan cek di youtube youtube sisitv.

https://t.co/LyladcDBKy https://t.co/lyladcdbky sisitv.  #layangputus #layangputus

3 @SimpleM81378523 @simplem81378523 inalilahiwainailaihiroji inalilahiwainailaihirojiu

@auraaapi @auraaapi un #kisahanakkampung n #kisahanakkampung

@bacahorror Kkn desa @bacahorror kkn desa 2 @levannaayu: rt: postingan ini hilang ,

penari saja ku belum penari saja ku belum postingan ini hilang , sama kayak thread kkn

baca :( baca :( sama kayak thread kkn desa penari waktu itu.
4 . rt @korantempo: nama desa penari waktu itu. #bacahoror

RT @korantempo: penari tiba-tiba #bacahoror

Nama Desa Penari tiba- meniadi perbincanaan @bacahorror

tiba menjadi jadi-p g 3 ; i eai

. ! ramai masyarakat @simplem81378523  kkn desa penari saja ku
perbincangan  ramai;.onecio  bermula @auraaapi belum baca :(
masyarakat I_ndones_la. dari cerita  horor @bacahorror kkn desa

Eermula ‘.ja” cerita berjudul  kkn  desa penari saja ku belum

oror berjudul KKN pen baca :(

Desa Pen... 4 rt @korantempo: nama rt: nama desa penari
desa penari tiba-tiba tiba-tiba menjadi
menjadi perbincangan perbincangan ramai
ramai masyarakat masyarakat indonesia.

indonesia. bermula dari bermula  dari  cerita
cerita horor berjudul horor berjudul kkn desa
kkn desa pen... pen...

Analisis Sentimen Topik Viral Desa Penari Pada Media Sosial
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yang dipisah menjadi leksikon positif dan kamus

kata leksikon negatif, memecah teks tweets

No Sebelum Sesudah

1 rt:ini kisah kkn desa
penari akan cek di
youtube sisitv.

rt ini kisah kkn desa
penari akan cek di

youtube sisitv
#layangputus I
e e oo L layangputus
inalilahiwainailaihiroj . 7 © 5= "% . . . .
iun inalilahiwainailaihiroji
#kisahanakkampung un kisahanakkampung
2 rt: postingan ini rt postingan ini hilang

hilang , sama kayak ~ sama kayak thread kkn
thread kkn desa penari desa penari waktu itu
waktu itu. #bacahoror bacahoror

3 kkndesa penari saja  kkn desa penari saja ku

ku belum baca :( belum baca
4 rt: nama desa penari  rt nama desa penari
tiba-tiba menjadi tiba-tiba menjadi

perbincangan ramai  perbincangan ramai
masyarakat indonesia. masyarakat indonesia.
bermula dari cerita ~ bermula dari cerita
horor berjudul kkn horor berjudul kkn desa
desa pen... pen...

Selanjutnya adalah proses penghapusan
angka, penghapusan stopword [12] dan
menghapus whitespace (spasi yang berlebihan).

rt kisah kkn desa penari cek youtube sisitv layangputus i..
rt postingan hilang kayak thread kkn desa penari bacah...
kkn desa penari = U=0001F30DA> < U=2000> < U=2640> < ...
gunung lawu

ayamnya bima ketemu badarawuhi desa penari kali ya p...
rt met pagi cantique kuat mengalir jernig deras air terju...
met pagi cantigue kuat mengalir jernig deras air terjun k...

rt asyikkk bener deh jogetnya < U+0001F&02> < U=+0001F...

[T I - ™ B R VI

kkn desa penari ku baca

=
=]

kerasukan desa penari

=
=

rt jan jt feb unboxing skupi mar penembakan pas sholat...
12 rt soonyoung sepulangnya kkn desa yeosodo kesambet ...
13 kokos jiang kokos leo lim

14 pless deh ea kamutu jan riyak taw gak mending kamutu ...
15 rt wisata kuliner kelapa kopyor heboh terletak desa ken...
16 rt nama desa penari perbincangan ramai masyarakat ind...
17 sto yg kkn desa penari

18 gambaran widya nari kisah kkn desa penari

19 penari desa kkn

20 rt anna gamau kalah donggg nari desa penari <U=0001...

21 rt anna gamau kalah donggg nari desa penari <U-=0001...
e Ly O S

Showing 1 to 22 of 1,000 entries

Gambar 8. Hasil Teks Setelah Pra pengolahan

3.3.Hasil Pengolahan
Tahap pengolahan terdiri dari 3 proses, yaitu
mengimport kamus kata dalam bahasa Indonesia
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menjadi bag of words (penggalan kata) dan
menghitung skor sentimen positif, negatif dan
netral menggunakan metode Lexicon-based.

Leksikon positif, menyaring kata bermakna
positif dan berubah menjadi array dengan nama
positive.txt. ditunjukkan pada Gambar 9.

1 e el -0 X

Fe Bt Fomat Vew by

ﬁsa:ungan Jeamolataptifadilafinitasafimastagilelyapngstlistlinyaejothelanssiakomodetifekurstelon ninplalhanduLillehalleh
vinerkualtasherlangsung nudahbe inpabbe npah- inpahbernaksud baoenmanfaathersanuvertennartatattennilaiberpendiditand
standiberkenditersihkandiouat dengan bkeicanaididoninasididukgigmgsy ugatdigent oleh peggnadigunekandihangiiin
1 Kryahasi] terbahatihati-natihedathenathenat biayatenat enengihenanerohorehoneshonmathubungenhujan esibatdeelidealny
Vekencangankelancaran Derticanatelangsungen hidakelas atastelas satuelas utanatelapekankelevatakelimatankelincahkelip
itas terbaikualitss thnggtuasakuatiue panaskukubluruslagulancarlandasanlapenglaudanlyLayalenin bailepin baik daed perid
rhaikinenerball] ahlakoempercantoeanencayelanacaperielasoempereyanenpenkuatoemernanistennenoleh keshal nemesonanensa
Kamengisyaatiemenguasainengucapken selanstoengundanguengungaul nenguntungamnenilnatineniomullan penasaan cintamenintulk
npntaspastemastinesukan penjogs perdenaianpateiotpateiotpatunpedihpetapelampelindungpelonggaramentanamestetisane
satanatamensetuuaensiloensonalisasipertans  Kelaspertununin tercepatpesonapetualangolelepiiran-tertiuppiLiharpintar
g masasepantasnyasepatutnyasepelesepench hatisepertisepert] nalafatsenert] patungsenent] rajasenangan baliksenta 2
1 ke bashtingastina celatanpa dosetanpa nalu-nelutanpa rasa sakittanpa rasa tauttampa tenagatanartavnantdk erdahayate
ama-vanmikaspadarbooahoooatoniyeingayestyihas

Gambar 9. Kamus Kata Positif

Leksikon negatif, menyaring kata bermakna
negatif dan berubah menjadi array bernama

negative.txt. ditunjukkan pada Gambar 10.

abnonnalabsundacakacak-acakanacuhacuh tak acuhadikeifadilagresiagresifagresoraitair terjunakuratalansalasanalat penmainanal A
berakhirdenanghenanibenantakanberatbenat sedelatberananterdehayaderbaty-batuberdaubentedaberhisaberbohongherbuat curangberd
kolberselangherselisihbersenangatbersenandungherserakanbersetubunbersisikbertele- teleberteaubertengiarbertentanganberterick
dengan penuh ketakutandengen rasa curigadengan rasa hinadengan reneh-tesehdengen seditdengan segandengan sengitdengan sia-s

hakaduridustadusundiinaknasdanegoisegoisasezonaniaegosentrisejeke] (sploitasieksploitatifeksplosifestrenisengg
setinpalhutangiblisidiotigavanihikut canpurilegallluninatiilusiinajineriaperialisinpoteninpulsifindividvalisindoctrinasiint
kebobolankedocorankebodohankedonongan Keorutalankebuntuankedurukankecatulankecanankecanduankecapatankecelakaankece

leabutankelesuankeletihankelirukeluarkeluhankeluhankelupainkenacetankenslangankenalasankenandekankenarchinkenasuban setanke
anganketerlaluanketiadaanketiadazn rasa hormatketidakebszhanketidakadi Lanketidakakuratanketidakanananket dabahagi
Fhonspiratorkontaminasikontensiuskontolkontrakontra-produktifkontradiksikontradiktifiontraproduktifontroversikontroversial
ainan kerincingannakansakinaalangnalapetakanalasnlusalu-nal kmanipulasinanipulatifuanipulatorsanjasarchaarah-a

etida

1

nenbatuseadayar lebi Kkannenbel anastel teenbencinentiengisi kamesderhentika mentin
enarik perhatisnaenaruh Sispatienasinatinencabutuencabut perlindungan hukummencacimencairkanmencaspuradukkansencanpur inenc
tisengerutangesalkannenggagaliamenggananglannengganggumengganggy ketenanganmenggant kenmenggantungaenggarukmengganuteen
niadakanmendurkanseninbulanmennbulkan kebencianmeninpanenindaseninggaloeninggal duniameninggalkenaeningtatneninjumenipy
lelanerjukmeranpasuerancaerancangnerangsangaerasa jijiknerataneratapneratapinerauperayapnenchutnerenasaencnehkanmerencany
ang fanatikorang gilaorang ingkarorang kikirorang Luarorang nesbenciorang miskinotokratotokratisotoriteroveraktingpadatpaga
ahangenegatanpenerasanpenerkosaanpentitnahpentitnahanpent ihpeaisahanpenotonganpenukul angeausnahanpemutardal kanpenaklukany
nyendiripenyertupenyergapanpenyesalanpenyesatpenyesatanpenyiksaanpenyinpangoenyinpanganpenyisinanpenyokpenyuapanpenyusuppeo
Iynantsrapunrasa bersalahrasa cenasnasa gelisahrasa sakitrasa suramnasa tidek berterimskasinasa tidak enakeasisnasisnereak
arkasmsarkastiksarusatirsativissapangnyasedelun waktunyasedang sajasederhanasedihsedikitsegansegeraseiajarselaiselongselen
itak henti-hentinyatak hormattak jelastak kelihatantak kenal aspuntak kompetentak layaktak menentutak pernah puastak popule
rhuruktercelatercenartenefinisiterdelusitendugatenencanaterfragrentasitengaganterganggutengenangtergesa-gesaternalangterha

Gambar 10. Kamus Kata Negatif
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Proses memecah teks tweets menjadi bags
of words agar tweets menjadi penggalan kata

ditunjukkan pada Gambar 11.

Name Tpe Value
© bo_teks_analisis list [1000] List of length 1000

i} character [13] rt" 'kisah' 'kkn''desa’ 'penari' 'cek ...
21 character [10] 'it"'postingan’ "hilang' 'kayak' 'thread' 'kkn' ...
31 character [10] "kkn'‘desa’ ‘penari” '\U0001f9da\U000TfIdaZ "thread' kkn' ..
{47 character [3] " ‘qunung’lawu’
Ji&ll] character [16] ""ayamnya' 'bima' 'ketemu' ‘badarawuhi' 'desa’ ..
6] character [20] ‘'t 'met' 'pagi' ‘cantique kuat' 'mengalir .
i) character [17] ‘met ‘pagi’ ‘cantique ‘kuat' ‘mengalir' jemig’ ...
1] character [18] "1t "asyikkk''bener' 'deh’ jogetnya' \UDDDTIE0ALO0DTHA2Y .
Jicil character [7] "'kkn' 'desa’ ‘penari’ 'ku' ‘baca’ ...
g character [4] "'kerasukan' ‘desa’ 'penari’
i) character [17] 'it'‘jan'jt' feb" 'unboxing' ‘skupi' .
w2 character [11] 'tt"‘soonyoung' ‘sepulangnya' k' ‘desa yeosodo' .
3y character [6] "'kokos' ‘jiang' 'kokos' 'lea ‘lim'
4 character [20] "'pless’ 'deh’"ea’ kamutu' ‘jan ...
] character [13] 'it" 'wisata' 'kuliner' ‘kelapa' 'kopyor' 'heboh’ ..
{nejy character [14] 'it' 'nama’ 'desa’ ‘penari' 'perbincangan’ 'ramai' ...
i character [7] "'sto’'yg" kkn' 'desa’ ‘penari ...
e character 6] ""‘gambaran’ ‘widya' ‘nari’ ‘kisah' ‘kkn' ...
e character [1] *penari'‘dess’ kkn'
i character [151 't 'anna' ‘naman’ 'kalah' 'donaaa’ 'nari' .

Gambar 11. Hasil Pemecahan Teks Menjadi
Bag of Word (Penggalan Kata)

Tahap selanjutnya penghitungan skor
untuk menggolongkan tweets positif, negatif dan
netral. Tweet yang memiliki jumlah skor positif
lebih besar dari skor negatif maka digolongkan
pada sentimen positif, begitu sebaliknya. Jika
tweet tersebut memiliki skor positif dan negatif
yang sama, maka digolongkan dalam sentimen
netral. Hasil analisis ditunjukkan pada Gambar
12.

& teks_analisis_22 list [1002] List of length 1002
mm integer [1] o
2n integer [1] [1]
3 integer [1] 0
4 integer [1] o
151 integer [1] -1
i) integer [1] 2
m integer [1] -2
i) integer [1] 1
an integer [1] 1
frion integer [1] [1]
[y integer [1] -1
2 integer [1] [1]
37 integer [1] o
{14y integer [1] -1
s integer [1] . [1]
[r1ey; integer [1] 22
fam integer [1] [1]
iR integer [1] [1]
e integer [1] o
fr2on integer [1] [1]

Gambar 12. Hasil Skor Analis Sentimen
Dengan Lexicon Based
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3.4.Hasil Visualisasi

Tahap terakhir dalam penelitian ini adalah
memvisualisasi  hasil  Klasifikasi  algoritma
Lexicon Based untuk proporsi bagian — bagian
tweet yaitu positif, negative, dan netral. Hasil
Visualisasi Dalam Histogram disajikan pada
Gambar 13 dan dan WordCloud pada Gambar

14.

Histogram of skor

Freguency
200 400 600

0

skor

Gambar 13. Hasil Visualisasi Dalam
Histogram

Visualisasi  dalam  wordcloud  yang
menunjukkan Kkata-kata yang sering muncul
dalam  keseluruhan  tweet Desa Penari

ditunjukkan pada Gambar 14.

3 bakin kot

Gambar 14. Visualisasi Dalam WordCloud

Tabel 5. Penilaian Dengan Lexicon Based

Kategori Jumlah Prosentase
Positif 33 3.3%
Netral 767 76.7%
Negatif 200° 20%
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Tabel 5 menunjukkan penilaian leksikon
dari 1000 data tweet diperoleh 33 tweet bernilai
positif, 767 tweet bernilai netral dan 200 tweet
negatif. Prosentase tweet berisi komentar positif
sebesar 3.3 %, netral 76.7 % dan negatif sebesar
20%.

4. KESIMPULAN

Paper ini melakukan analisis sentimen
topik viral desa penari pada media sosial twitter
dengan metode lexicon based. Berdasar 1000
data tweet yang dianalisis diperoleh hasil 33
tweet positif (3.3%), 767 tweet netral (76.7%)
dan 200 tweet negatif (20%). Dapat disimpulkan
analisis sentimen komentar masyarakat terhadap

cerita ini kebanyakan adalah bersifat netral.
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